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Ozet

Zaman serisi yontemlerinde hem bagimli hem de bagimsiz degiskenlerin ayni
frekansta bulunmalart zorunludur. Bu zorunluluk 6zellikle makroekonomik
verilerin farkl: frekanslarda kamuya yaymmlanmasindan étiirii makroekonomik
serilerin tahminlerinde ciddi sorunlara yol acabilmektedir. Ne var ki Ghysels,
Santa-Clara ve Valkanov, 2004 tarihli ¢alismalarinda Mixed-Data Sampling
(MIDAS) yaklasimint gelistirerek bu sorunu ortadan kaldirmiglardir. MIDAS
vaklasimi, farkli frekansl verilerin bir arada kullanilmasina imkdn sunan bir
yontemdir. Bu ¢alismada alternatif vadeli getiri farklar: altinda ekonomik buytime
tahmini icin MIDAS uygulamast gergeklestirilmistir. 2010-2017 doneminin
kullamldigi ampirik ¢alismada biiyiime orani iicer aylik frekanslarda, getiri fark:
serileri ise haftalik ve ayhik frekanslarda olusmaktadir. Degiskenlerin farki
frekanslarda olmasindan dolayr ¢alismada MIDAS yontemi kullanilmistir. Bu
kapsamda MIDAS yontemi ile Turkiye ekonomisi i¢in 2017 yilina ait ilk Gg geyrek
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biiyiime rakamlart tahmin edilmistir. Ekonomik biyiime orani tahminleri
modellerin performans degerlerine gore degerlendirilmistir.

Anahtar Kelimler: Mixed-Data Sampling (MIDAS), Getiri Farki ve Biylme
Orani

Alan Tanimi; Ekonometri

FORECASTING ECONOMIC GROWTH RATE WITH MIXED-
FREQUENCY DATA

Abstract

In time series methods, both dependent and independent variables must be at the
same frequency. This requirement could especially cause some serious problems
in forecasting macroeconomic series because of publishing macroeconomic data
at different frequencies to public. However, in their study of 2004, Ghysels,
Santa-Clara and Valkanov have eliminated this problem by developing the Mixed-
Data Sampling (MIDAS) approach. MIDAS approach is a method which allows
us to use data sampled at different frequencies together. In this study, MIDAS
application was carried out to forecast economic growth with alternative yield
spreads. In the empirical study which covers the period of 2010-2017, economic
growth rate is at quarterly frequency whereas yield spreads are at monthly and
weekly frequencies. Because of the differences at the frequencies of the variables,
MIDAS approach was used. In this context, economic growth rates of the first
three quarters of 2017 were forecasted for Turkish economy. Economic growth
forecasts were evaluated in terms of performance values of the specified models.

Keywords: Mixed-Data Sampling (MIDAS), Yield Spread and Growth Rate
JEL Code: 047, C53

1. GIRIS

Bilindigi tlizere geleneksel zaman serisi yontemlerinde hem bagimli hem de
bagimsiz degisken ya da degiskenlerin ayni frekansta bulunmalar1 zorunludur.
Ornegin bagimli degisken iiger aylik frekansh oldugunda bagimsiz degisken ya da
degiskenlerin de tiger aylik frekansli veriler olmasi gerekmektedir. Bu durum
ozellikle makroekonomik verilerin farkli zaman araliklarinda ve frekanslarda
yaymlanmasindan 6tiirii ciddi sorunlara yol acabilmektedir. Ornegin birgok
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iilkede ulusal gelir licer aylik periyotlarda rapor edilirken sanayi iiretimi, issizlik,
enflasyon aylik; faiz oranlari, doviz kurlar1 borsa endeksi aylik, haftalik veya
glinliik olarak Olclilmekte ve yayinlanmaktadir. Uygulamada farkli frekansli
verileri aynt modelde kullanmanin geleneksel ¢6ziimii, model disinda yani
modelin ¢6ziml ©Oncesinde yiiksek frekansli veriyi diisik frekansli veriye
doniistiirmektir. Bir nevi toplulastirma yontemiyle bu sorun asilmaktadir. Ne var
ki, verilerdeki bu sekildeki toplulastirma, tahminlerin istatistiksel olarak sapmali
olmasina ve ayni zamanda etkin olmamasina neden olabilmektedir (Andreou,
Ghysels ve Kourtellos, 2010). Clnki yiiksek frekansli verilerde yer alan bilgiler,
toplulastirma sonucunda ya ortadan kaybolmakta ya da farkli bir dagilima
dontigmektedir (Marcellino, 1999). Ghysels ve digerleri (2004) tarafindan
gelistirilen Mixed-Data Sampling (MIDAS) yaklasimi, farkli frekansh verilerin
bir arada kullanilmasina imkan taniyan bir yontemdir. Bu yontemde bagimli
degisken frekansi bagimsiz degisken veya degiskenlerin frekansindan daima daha
diisiik olmak zorundadir. Boylece MIDAS yaklasimi yiiksek frekansli serinin her
bir gbzlemindeki maksimum bilgiyi kullanabilmektedir.

Iktisat literatiiriinde kisa ve uzun vadeli faiz oranlar1 arasindaki fark olarak
tanimlanan getiri farki veya getiri egrisinin egiminin gelecege yonelik ekonomik
blylime hakkinda anlamli bilgiler tasidigi konusunda ortak bir kani mevcuttur.
Ampirik literatlr, getiri farkinin gelecekteki ekonomik biiylimeyi tahmin edip
edemeyecegini sinayan ampirik ¢calismalar bakimindan oldukga zengindir. Harvey
(1988) ve Estrella ve Hardouvelis (1991) bu alandaki oncii ¢alismalardir. Bu
calismalarin ardindan ampirik ¢alismalar yayginlik kazanmis olup, Cozier ve
Tkacz (1994), Plosser ve Rouwenhorst (1994), Estrella ve Mishkin (1997),
Dueker (1997), Estrella ve Mishkin (1998), Dotsey (1998), Hamilton ve Kim
(2002) yapilan ¢alismalardan bazilaridir. Tiirkiye Ornegi i¢inse Yamak ve
Tanriover (2009) 6rnek verilebilir. Swralanan bu g¢alismalarin bir ortak yani
bulunmaktadir ki, o da ekonometrik analizlerde kullandiklar1 degiskenlerin
tamaminin ayni frekansta olmalaridir. Oysa mevcut ¢alismada alternatif getiri
fark: serileri altinda Turkiye ekonomisinin biiyiime orani tahmini farkli frekanslar
altinda gergeklestirilmistir. BUylme oraninin licer aylik verilerden olusmasi ve
getiri farki serilerinin de haftalik ve aylik verilerden olusmasindan 6tiirii blylime
oraninin tahmini i¢gin MIDAS yontemi kullanilmistir. Bu kapsamda MIDAS
yontemi altinda Tirkiye ekonomisi i¢in 2017 yilina ait ilk ¢ geyrek blytme
rakamlar1 tahmin edilmistir.

Calismanin bir sonraki boliimiinde farkli frekansli veriler ile biiylime orani
tahmini gergeklestirmeye c¢alisan ampirik literatiire yer verilmistir. Daha sonraki
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bolimde uygulanacak olan yontem anlatilmistir. Ardindan gelen bolimde ise
analiz bulgular1 sunulmus ve elde edilen sonuglar tartisilmistir. Sonrasinda
calisma sonug¢ boliimii ile de sonlandirilmistir.

2. MIDAS UYGULAMASINA ILISKIN LITERATUR

Mixed-Data Sampling (MIDAS) yonteminin gelistirilmesiyle beraber son yillarda
ekonomik biiyiime oranlarinin tahmini i¢in MIDAS yontemi kullanilmaya
baglanmistir. Tay (2006), calismasinda giinlik hisse senedi getirilerinden
faydalanarak {iger aylik ABD ekonomisinin biiylime oranmin tahminini
gerceklestirmistir. Verilerin farkli frekansta olmalar1 neticesinde ¢alismada
parametrik olmayan MIDAS yontemi uygulanmistir. Calismada ayrica hisse
senedi getirileri toplulastirma yoluyla tiger aylik verilere doniistiiriildiikten sonra
biiyiime orani tekrar tahmin edilmistir. Analizler neticesinde MIDAS modelinin
tahmin performansinin, toplulastrma yonteminin kullanildigi modelin tahmin
performansidan daha iyi oldugu bulgusuna ulagilmistir. Galvao (2007), Duizglin
Gegisli (Smooth Transition) MIDAS (STMIDAS) yontemini gelistirerek ABD’nin
ekonomik bliylime oranini tahmin etmeye calismistir. Calismada gelistirmis
oldugu STMIDAS yontemi ile tiger aylik ekonomik biiylime oran1 daha ylksek
frekansa sahip varlik getirileri altinda tahmin edilmistir. Bulgular sonucunda
STMIDAS yontemi ile ekonomik blyumenin uzun dénemli tahmini igin finansal
verilerin faydali bilgiler igerdigi goriilmiistiir.

Armesto ve digerleri (2010), ¢alismalarinda farkli frekansli verilerle tahmin
yapilmasma imkan sunan MIDAS yontemini kullanmiglardir. Ayrica MIDAS
yonteminin, yiiksek frekansli veriyi diisiik frekansli veri haline doniistiiren
zamana gore ortalamalar yontemi ve yiiksek frekansh serinin, diisiikk frekansli
serinin bir zaman dilimine denk gelen her bir gdzlemi i¢in ayr1 egim parametresi
hesaplamasina imkan sunan adimsal agirliklandirilmis fonksiyon yontemleriyle
karsilastirmasini da yapmislardir. Calismada 4 farkli model kurulmustur. Bunlar
sirastyla (i) tiger aylik GDP biiyiime oraninin hem kendi gegmis degerlerinden
hem de aylik istihdam artis oranindan tahmini, (i1) aylik enflasyonun, kendi
gecmis degerleri ve giinliik faiz oranlarindan tahmini, (ii1) aylik sanayi tiretim
endeksi biiyiime oranmin, kendi ge¢mis degerleri ve giinlik faiz oranlarindan
tahmini ve (iv) aylik istthdam artis oraninin, kendi gegmis degerleri ve gilinliik faiz
oranlarindan tahmini seklindedir. Boylelikle yukarida bahsedilen 3 farkli tahmin
metodunun Kkarsilastrmasi gergeklestirilmistir. Calismada modellerin tahmin
performanslar1 kok ortalama kare hata performans degeri ile degerlendirilmistir.
Calismada kullanilan yontemlerden herhangi birinin diger bir yonteme gore her
zaman bir tistiinliigli saptanamamastir.
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Marcellino ve Schumacher (2010), 111 adet aylik ekonomik gdstergeden
faydalanarak Almanya’nin ¢eyrek donemlik ekonomik biytime verilerini MIDAS
yontemi ile tahmin etmislerdir. 1992-2006 doneminin kullanildig1 c¢alismada
temel, diizeltilmis ve kisitsiz MIDAS yontemleri ile ekonomik biyume tahmin
edilerek hangi yontemin daha iyi sonu¢ verdigi belirlenmeye calisilmistir.
Ortalama karesel hatalara gore temel MIDAS yonteminin en iyi sonug¢ verdigi
anlagilmistir. Kuzin ve digerleri (2011), 1992-2008 donemi 20 farkli aylik endeks
serisini kullanarak Euro bdlgesinin {iger aylik ekonomik biiylime rakamlarmin
tahmini icin MIDAS ve cok frekansli VAR yontemlerini karsilastirmislardir.
Ortalama karesel hatalara gore daha uzun dénem tahmininde ¢ok frekansli VAR
modeli daha iyi sonug¢ verirken, kisa donem tahmininde ise MIDAS modeli daha
iyi sonug vermektedir.

Andreou ve digerleri (2013), calisgmalarinda 1986-2008 ve 1999-2008 donemleri
icin ABD’nin ekonomik biiyiime oranmi genisletilmis gecikmesi dagitilmig
(ADL)-MIDAS model ile tahmin etmislerdir. Calismada hem glnlik finansal
verilerden hem de tiger aylik makro iktisadi faktdrlerden biiyiime orani tahmini
gergeklestirilmistir.  Tahmin performansinin  k6k ortalama kare hata ile
degerlendirildigi calismada, MIDAS regresyon modeliyle giinlik finansal
verilerden ABD’nin icer aylik GSYH biiyiime orant tahmininin {iger aylik
makroekonomik faktorlerin tahminine kiyasla daha da gelistigi tespit edilmistir.

Ferrara ve Marsilli (2013), MIDAS yontemini kullanarak 2007-2009 ekonomik
kriz doneminde petrol fiyatlari, borsa fiyat1 ve faiz oranlar1 gibi 6nemli finansal
veriler ile Almanya, Fransa, Italya, Ispanya ve Euro bolgesi iilkelerinin iiger aylik
ekonomik biiylimelerini ayr1 ayri tahmin etmislerdir. Ortalama karekok hata
tahmini degerleri karsilastirildiginda genel itibari ile borsa fiyatlarmm ekonomik
bliylime tahmini i¢in daha iyi sonu¢ verdigi anlasilmistir. Kuzin ve digerleri
(2013), bir baska calismada cesitli aylik gdstergeler kullanarak ABD, Ingiltere,
Japonya, Almanya, Fransa ve Italya’nm iiger aylik ekonomik biiyime oranlarini
MIDAS yontemi ile ayr1 ayr1 tahmin etmiglerdir. Calismada her iilke i¢in ayr1 ayri
1990-1999, 2000-2007 ve 2008-2009 donemleri tekli ve havuzlanmis modeller
ile analiz edilmistir. Analizler sonucunda havuzlanmis modellerin performansinin,
tekli modellerin performansindan daha iyi sonu¢ verdigi goriilmistiir.

Foroni ve digerleri (2015), kisitsiz MIDAS (U-MIDAS) modelini
gelistirmislerdir. U-MIDAS modelinde yiiksek frekansh verinin ge¢mis degerleri
kisith  polinomlar  yerine kisitsiz  dogrusal dinamik  fonksiyon ile
agirliklandirilmaktadir. Calismada U-MIDAS ve MIDAS yontemlerinin tahmin
performanslarmi 6lgmek i¢in ABD ve Euro bdlgesinin iiger aylik biiylime oranlar1
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tahmin edilmistir. Kisa donem tahminlerde her iki yontem arasinda da bir fark
gbzlemlenmemistir. Ancak daha uzun donem tahminlerinde U-MIDAS
yonteminin daha 1y1 performans sergiledigi anlagilmistir.

Dogan ve Midili¢ (2016), Tiirkiye ekonomisi i¢in giinliilk finansal veriler
araciligiyla MIDAS yontemi ile tiger aylik reel ekonomik biiylime oranini tahmin
etmislerdir. 2000-2015 doneminin kullanildig1 ¢calismada giinliik finansal verilerin
kullanildigit MIDAS yo6ntemi ile tahminin, toplulastirilmis veriler ile tahmininden
daha avantajli oldugu bulgusuna ulasilmistir. Yamak ve Samut (2016), aylik
sanayi Uretim endeksinden tiger aylik ekonomik biiylime rakamlarmni tahmin
etmeye caligmislardir. Calismada MIDAS yonteminin ekonomik blytmenin bir
donem sonrasi tahmini i¢in hem dinamik hem de statik modellerin tahmin
performanslarmm iyi sonuglar verdigi bulgusuna ulasilmistir. Ustelik statik
tahminin daha ileri donemlerde tahmin performansmin goz ardi edilecek kadar
azaldigi ancak dinamik tahmininde daha ileriki ddnemlerin tahmin
performanslarmnin epey bir diistiigii gézlemlenmistir.

3. VERI SETi VE MIDAS YONTEMIi

Mevcut ¢aligmada MIDAS yontemi ekonomik biiyiime oranini getiri farklari
altinda tahmin edilmesi suretiyle kullanilmistir. 2010-2017 d6éneminin
kullanildig1 ¢alismada biiylime oran1 2010:1-2016:4 donemi tiger aylik verilerden
Olusurken; getiri farklart 2010:1-2016:5 donemi haftalik ve aylik verilerden
olugsmaktadir. Calismada getiri farki serileri i¢in 3 alternatif 6l¢iit kullanilmistir.
Bu 6lcltler, vadelerine gore olusturulmustur;

G1 =12 ay vadeli faiz oran1 — 1 ay vadeli faiz orani,
G2 = 12 ay vadeli faiz oran1 — 3 ay vadeli faiz orani,
G3 = 12 ay vadeli faiz oran1 — 6 ay vadeli faiz orani,

Getiri farklarinin, biiyiime oranindan daha yiiksek frekansli olmasindan dolay1
Ghysels ve digerleri (2004) tarafindan gelistirilen Mixed-Data Sampling
(MIDAS) yontemi ile blylime orani tahmini gergeklestirilmisti. MIDAS
yonteminin avantaji farkli frekansli veriler aym1 anda kullanilarak analizin
gergeklestirilmesidir. MIDAS yonteminde bagimli degisken frekansi bagimsiz
degisken veya degiskenlerin frekansindan daima daha diisiik olmak zorundadir.
Boylece MIDAS yaklasimi yiiksek frekansli serinin her bir gdézlemindeki
maksimum bilgiyi kullanabilmektedir. Bu ¢alismada getiri farklarindan
yararlanilarak MIDAS yontemi ile Turkiye ekonomisi i¢in 2017 yilnmn 1.
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ceyreginden ayni yilin 3. ¢eyregine kadar olan reel biiyiime orani1 tahmin edilmeye
calisilmistir. Bu kapsamda MIDAS regresyon denklemi;

Bt:ao +f({G it/S}i 'S,Y)"'Et

Yukaridaki MIDAS regresyonunda B; diisiik frekansli biiyiime oranmi, Gi;
yuksek frekansa sahip i’ninci getiri farkimi (i = 1, 2 ve 3), f; yiiksek frekanslh
verinin daha diisiik frekansli veriye olan fonksiyonu, a; y ve &; parametreleri
gostermektedir. MIDAS regresyon denklemlerinin tahmini i¢in farkli yontemler
mevcuttur. Bu yontemlerden biri olan ve Almon (1965) tarafindan 6ne siiriilen
Almon modeli asagida gosterildigi gibidir.

K1 /P
Bi=ag+ ZGL._S th 5 | +e.
ss0 " =0

Yukaridaki Almon modelinde &. parametre vektoriini, p; polinom derecesini
temsil etmektedir. Almon modelinde tahmin edilmesi gereken katsayr adeti
polinom derecesine baglidir. Almon modelini yeniden yazdigimizda;

p
Bt ) Zi/ Ot
i=0

Yukaridaki Almon modelinde Z;;
k-1

Zi= Z ' Gl
=0

Ghysels ve digerleri (2004), MIDAS modelinin kesikli drnekleme (skip-sampled)
ile gecikmesi dagitilmig bir model oldugundan hata terimlerinin otokorelasyonlu
oldugu, ancak bu durumun EKK yonteminin tutarli ve sapmasiz tahminler elde
etmesine engel olusturmadigmi belirtmislerdir. Bu nedenle Almon modelinin
tahmini igin EKK ydntemi uygulanabilir.

Ghysels, Sinko ve Valkanov (2007), MIDAS modelinin ¢6zimi icin tssel Almon
modelini dnermislerdir. 2. dereceden iissel Almon modeli;

e(161+1262)

k-1 '
t=0pt I(t-r)/s (o———=—)\e
B E G ” ,
=0 ZFO e(9+7°62)

Burada, k; segilen gecikme uzunlugunu gostermektedir. A; gecikmeler boyunca
ortak olan bir egim katsayismi ifade etmektedir. Ayni zamanda A; Ussel
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agirliklandirma fonksiyonundan gelen diferansiyel karsilik olmaktadir. Bununla
birlikte A; 01 ve 02 MIDAS katsayilarina bagli gecikme polinomudur. Yukaridaki
ussel Almon modelini yeniden yazdigimizda;

p
Bt ) Zi/ Ot
i=0
Yukaridaki numarali tissel Almon modelinde Z;;

e(i+°02)

Tk o 00’ 02)

Zi=( )Glitiys

Yukaridaki model parametreler agisindan dogrusal bir model olmadig1 i¢in iissel
Almon modelinin  tahmini  i¢in dogrusal olmayan tahmin yontemleri
kullanilmaktadir.

MIDAS yonteminde bagimli degiskenin ka¢ donem sonrasina kadar tahmin
edilebilecegi yiiksek frekansli serinin gecikme donemine baghdir. Yiiksek
frekansli serinin gecikme doneminin artmasi bagimli degiskenin daha ileriki
donemlerinin tahminini saglayacaktir. Getiri farki serisinin mevcut doneminin
kullanildigit MIDAS modelinde ekonomik bliylimenin sadece bir donem sonrasi
i¢in tahmin yapilabilmektedir. Aylik getiri fark: serilerinin kullanildigi modellerde
bagimsiz degiskenin 1 ve 4 ay gecikmelerinin modele dahil edilmesi de ekonomik
blylimenin sirasiyla 2 ve 3 donem sonrasi i¢in tahmin gergeklestirilebilecektir.
Haftalik verilerin aylik verilere nazaran daha yiiksek frekansli olmalarindan 6tiirii
aynt donemlere ait tahminlerin elde edilebilmesi i¢in haftalik getiri farki
serilerinin swrastyla 5 ve 18 donem gecikmelerinin  modele eklenmesi
gerekmektedir.

Calismada MIDAS ydnteminin tahmin performansini degerlendirebilmek i¢in kok
ortalama hata karesi, ortalama mutlak hata, ortalama mutlak yiizde hatasi, Theil
esitsizlik katsayisi, Theil U2 katsayis1 ve simetrik ortalama mutlak yiizde hatasi
istatistiklerinden yararlanilmistir. Bu istatistiklerin olabildigince kiigiik ¢ikmasi
tahminin giivenilirligini artiracaktir. Ozellikle Theil esitsizlik katsayismimn sifir
olmasi modelin tahmin performansmin en iyi oldugu anlamina gelecektir.

4. BULGULAR

Ghysels ve digerleri (2004), MIDAS yontemini gelistirirken bagimli ve bagimsiz
degiskenlerin duragan olduklar1 varsayimmi yapmislardir. Boylelikle disiik
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frekansli bagimli degisken ile yiiksek frekansli bagimsiz degiskenlerden herhangi
birinin ge¢mis degerleriyle olan kovaryansinin elde edilecegini belirtmislerdir. Bu
nedenle MIDAS ybntemine gegcmeden once, serilerin duraganliklart ADF birim
kok testi ile incelenmis ve sonucglar Tablo 1°de gosterilmistir. ADF birim kok testi
sonuclarina gore hem biiyiime oranmin hem de getiri fark: serilerinin (haftalik ve
aylik) seviye degerlerinde duragan olduklar1 anlagilmaktadar.

Tablo 1: Birim Kok Test Sonuglari

Degiskenler Sabitli Model Sabitli ve Trendli
B (Ucer Ayhk Frekans) -3.180" -3.251"

G1 (Haftalik Frekans) -5.798" -6.542"

G2 (Haftalik Frekans) -4.1527 -4.0517

G3 (Haftalik Frekans) -4.608™ -5.0477

G1 (Ayhk Frekans) -5.4327 -6.1447

G2 (Ayhk Frekans) -5.788" -5.796"

G3 (Ayhk Frekans) -5.726" -5.677

Not: *** ** ye * ilgili katsayinin sirastyla %1, %5 ve %10 seviyesinde anlamli oldugunu gostermektedir.

Caligmada tim modellerde (haftalik ve aylik getiri farki serileri) yiiksek frekansli
getiri fark: serilerinin gegmis donem katsayilarinin agirliklandirilmast igin iki
farkli Almon modeli tercih edilmistir. Bunlardan birincisi 2. dereceden Almon
modeli digeri ise ussel Almon modelidir. 2. dereceden Almon modeli igin
maksimum gecikme uzunlugu getiri farkiin aylik oldugu modellerde 12, haftalik
oldugu modellerde ise 52 donem alinmis ve optimal gecikme uzunlugu AIC bilgi
kriteri ile belirlenmistir.® Tablo 2’de ikinci dereceden Almon modelinin
performans degerleri yer almaktadir. Tabloda hem haftalik hem de aylik frekansh
getiri farki serilerini iceren MIDAS modelleri birlikte degerlendirildiginde en iyi
modelin haftalik frekansli G3 (12 aylik faiz orani—6 aylik faiz orani) getiri farkini
iceren MIDAS modeli oldugu anlasilmaktadir. Ustelik bu sonug¢ calismada ele
alinan tiim performans degerlerince gegerli olmaktadir.

! Ghysels ve digerleri (2004), MIDAS modelinde de geleneksel zaman serilerinde kullanilan
model segme kriterlerinin kullanilabilecegini belirtmislerdir.
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Tablo 2: ikinci Dereceden Almon Modeli Tahmin Performans Istatistik Degerleri

Haftahk Ayhk

Gl G2 G3 Gl G2 G3
Kok Ortalama Kare Hata 2817 |2.678 |1.799 |2557 [2.602 |2.712
Ortalama Mutlak Hata 2502 |2.366 |1.264 |1.852 |1.887 |2.147
Ortalama Mutlak Yiizde Hatas1 | 55799 52,141 [41.791 |54.090 |56.737 |48.213
Theil Esitsizlik Katsayisi 0.207 0.196 0.151 0.200 0.203 0.192
Theil U2 Katsayisi 0.737 |0.637 |0.310 |0.463 |0.513 |0.612
Simetrik Ortalama Mutlak
Yiizde Hatast 43.784 |41.939 |[30.683 |33.468 |33.953 |37.443

Ussel Almon modelinin tahmin performans degerleri Tablo 3’te yer almaktadir.
Tabloda tiim modeller (haftalik ve aylik getiri farki serileri) birlikte
degerlendirildiginde, kok ortalama kare hata ve ortalama mutlak hata performans
degerlerine gore haftalik frekansli G1 (12 aylik faiz orani—1 aylik faiz orani) getiri
farkinin kullanildigt MIDAS modelinin en 1yi oldugu bulgusuna ulagilmistir.
Ortalama mutlak hata, Theil esitsizlik katsayis1 ve simetrik ortalama mutlak ytizde
hatas1 performans degerlerine gore ise aylik frekansa sahip G3 (12 aylk faiz
orani—6 aylik faiz orani) getiri farkinin kullanildigit MIDAS modeli en iyi sonucu
vermektedir. Diger yandan haftalik frekansli G3 getiri farkinin yer aldigit MIDAS
modeli, Theil U2 katsayisina gore en iyi model olmaktadir.

Tablo 3: Ussel Almon Modeli Tahmin Performans Istatistik Degerleri

Haftahk Ayhk

G1 G2 G3 G1 G2 G3
Kok Ortalama Kare Hata 2545 (2972 |2.878 [3.134 [3.045 [2811
Ortalama Mutlak Hata 2078 [2349 [2279 [2637 [2444 [2.109
Ortalama Mutlak Yiizde Hatas1 | 56.978 |60.984 [56.174 |63.810 [60.868 |51.079
Theil Esitsizlik Katsayis: 0220 0217 (0210 |0.225 |0.216 |0.198
Theil U2 Katsayisi 0.636 0.625 0.553 0.821 0.804 0.650
Simetrik Ortalama Mutlak
Yiizde Hatast 41.277 |38.879 |38.496 |43.072 |[39.765 |35.567

Grafik 1 ve 2’de sirasiyla ikinci dereceden Almon modelinin kullanildig: haftalik
ve aylik frekansl getiri farki serileri altindaki 6rnek i¢i ve dis1 ekonomik biiyiime
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tahminleri gosterilmistir. S6z konusu grafiklerde ayrica 2016 yilinin 4. ¢eyregine
kadar gergeklesen ekonomik biliylime rakamlarina yer verilmistir. Her iki grafik
incelendiginde biiyiime orani tahminlerinin gergeklesen biiyiime orani ile ayni
seyri izledikleri dikkat cekmektedir. Ussel Almon ydnteminin kullanildig: haftalik
ve aylik frekansli getiri farki serilerinden yola ¢ikilarak tahmin edilen 2010:1—
2017:3 donemi buyume orani tahminleri ve 2016 yilinin 4. ¢eyregine kadar
gerceklesen biliylime orani sirasiyla Grafik 3 ve 4’te yer almaktadir. Grafiklere
yakindan bakildiginda tahmin edilmis olan biliylime oranlarinin gergeklesen
biyime oraniyla 2. dereceden Almon modelinde oldugu gibi ayni seyri
izlemedikleri gorilmektedir.

Grafik 1: ikinci Dereceden Almon Modeli Tahmin Grafikleri (Haftalik)
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Grafik 2: Ikinci Dereceden Almon Modeli Tahmin Grafikleri (Aylik)
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Grafik 3: Ussel Almon Modeli Tahmin Grafikleri (Haftalik)
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Grafik 4: Ussel Almon Modeli Tahmin Grafikleri (Aylik)
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Hem modellerin tahmin performanslar1 hem de yukaridaki grafikler genel olarak
degerlendirildiginde, 2. dereceden Almon modelinin kullanildigi MIDAS
modellerinin tahmin performanslarmin daha iyi oldugu sonucuna varilabilir.
Ustelik grafiklerde de 2. dereceden Almon modeli ile yapilan tahminin
gerceklesen tahmin degerlerine daha yakin sonuclar verdigi de goriilmektedir. Bu
kapsamda 2. dereceden Almon modeli ile ¢oziilen ve haftalik-aylik frekansl getiri
farki serilerini igeren tiim MIDAS modellerinin tahminlerinin ortalamalari
alimdiginda, Tirkiye ekonomisi i¢cin 2017 yilinin ilk ii¢ ¢eyrek biliyiime oranlari
sirasiyla 5.067, 5.805 ve 6.999 olarak tahmin edilmistir.

5. SONUC

Makro iktisadi gostergelerin farkli frekanslarda yayimlanmalarindan otiirii
geleneksel zaman serisi yaklagimlariyla ¢alismak zor olmaktadir. Literatiirde bu
zorlugu asmak icin genellikle yiiksek frekansh seri toplulastirma yoluyla diisiik
frekansh seriye doniistiiriilmektedir. Ancak toplulastirilmis veriler ile ¢alismak,
tahminlerin sapmali ve tutarsiz olmasma neden olmaktadir. Ghysels ve digerleri
(2004), farkli frekansa sahip zaman serilerin ayni regresyon igerisinde
bulunabilecegini gostermislerdir. Mixed-Data Sampling (MIDAS) yaklagimi
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olarak adlandirdiklar1 bu yontemde yiiksek frekansh degiskenler toplulastirma ya
da bagka herhangi bir isleme maruz kalmaksizin, daha diisiik frekanslh veriler ile
ayn1 regresyon modelinde kullanilabilmektedirler.

Calismada getiri fark: ile Turkiye ekonomisi i¢in 2017 yilinin birinci ¢eyreginden
Uclincll geyregine kadar ekonomik biiylime orani tahmini gergeklestirilmistir.
Oncelikle 12 aylik faiz oranindan 1, 3 ve 6 aylik faiz oranlarmin fark: alinarak
getiri farki serileri olusturulmustur. Olusturulan bu getiri fark: serileri haftalik ve
aylik frekanslara sahiptir. Diger yandan ekonomik biiyiime orani ise tiger aylik
frekansa sahiptir. Degiskenlerin farkli frekansa sahip olmasindan dolay1
tahminlerde MIDAS yaklasimi tercih edilmistir. MIDAS regresyonunun
¢oziminde 2. dereceden Almon ve {iissel Almon modelleri kullanilmustir.
Sonrasinda modeller performans degerlerine gore karsilastirilmistir. Bu
karsilastirma neticesinde 2. dereceden Almon modelinin tahmin sonu¢larmin daha
iyi oldugu bulgusuna varilmistir. Ustelik bu sonug grafikler ile de desteklenmistir.
Sonug olarak Turkiye ekonomisinin 2017 yilinin ilk {i¢ ¢eyreginin ekonomik
biiyiime oranlar1 sirasiyla 5.067, 5.805 ve 6.999 olarak tahmin edilmistir.
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